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요 약

현재 수많은 대용량 뉴스 빅데이터가 존재하는 상황에서 이를 활용하기 위한 시스템이 없는 상황이다. 대용량 뉴스 빅데
이터를 활용하기 위해 문서에서 토픽을 추출하는 과정이 필수적이다. 기존 토픽 추출에서 사용하는 LDA 등의 방식이 사
용되고 있지만, 본 논문에서는 주어진 뉴스 기사 데이터 셋에서 Khaii 형태소 분석기를 사용하여 데이터 전처리를 하고
GRU 알고리즘을 사용하여 토픽을 추출하는 모델을 구축하였다.

Ⅰ. 서 론

현재수많은 언론사에서매일수 만개의대용량 뉴스 빅데이터가쏟아져

나오고 있다. 하지만 쏟아져 나오고 있는 대용량 뉴스 빅데이터의 핵심적

인 단어 혹은 주제를 추출해내는 시스템이 부족한 실정이다.

기존의토픽추출에있어사용하는알고리즘은 LDA와 단어군집화방법

을 이용한 토픽 추출방법이 있다[1]. 하지만 이러한 방법은 특정 토픽이

여러개의토픽으로추출되는중복토픽문제가발생한다. 또한 추출된하

나의 토픽 내에 여러 토픽이 혼재하는 문제가 발생할 수 있다[2][3].

본 논문에서는 위와 같은 문제점을 해결하기 위해 GRU 알고리즘을 활

용하여주어진 뉴스기사데이터셋에서토픽을 추출하는알고리즘을제안

한다.

Ⅱ. 본론

A. 트위터 데이터 셋

본논문에는모델을학습시키기위해 트위터 상에있는 데이터셋을 사용

하였다. 트위터 데이터셋은 총 약 14만개다. 이들 중 트위터 본문에 지도

학습 시 타겟으로 사용할데이터가 한 개이상 포함되어있는 데이터셋을

추출한 결과 [표 1]과 같이 약 8만개의 데이터셋을 구축하였다.

[표 1] 트위터 데이터 셋

B. 데이터 전처리

텍스트 분석에 있어서, 데이터 전처리 과정은 매우 중요하다. 전처리 과

정에서부사, 조사 등을 제외한 단어를 추출해내기위해형태소분석이필

수적이다[4]. 본 연구에서 사용하는 데이터 셋들은 띄어쓰기가 없는 중의

적 문장이 많다. 따라서 띄어쓰기가 없는 문장을 형태소 분석하는데 높은

적합률을 보인 카카오의 Khaiii 형태소 분석기를 사용하였다[5].

[그림 2] Khaill 형태소 분석 결과

C. GRU 알고리즘

많은 연구에 사용되는 RNN 알고리즘의 경우 이전 스텝의 히든만을 받

는 구조이다. 그렇기에 장기 기억을 하기 어려운 단점이 있다. 이런 문제

가발생하는 이유는 RNN Cell을 거치면서 특정 연산을통해 데이터가 변

환되어 일부 정보가 다음 스텝마다 사라지기 때문이다[7]. GRU는

LSTM[8]이 가지는 장점인 장기적으로 기억할 스텝의 정보를 따로 캐싱

하는 것을 유지하면서 계산복잡성을 크게 낮춘 기계학습 알고리즘이다

GRU에서는 LSTM에서처럼 Vanishing Gradient Problem[9] 을 해결하

면서도계산에필요한 Gate의 개수를줄여 단순화시킨것이특징이다[10].

따라서 본 논문에서는 GRU 알고리즘을 사용하여 토픽을 추출하였다.

Ⅲ. 실험결과

실험을 시작하기전, 데이터셋을 준비하였다. 데이터는 2019년 4월 23일

부터 2019년 8월 23일까지의 트위터 뉴스 데이터를 사용하였다, 실험을

시작하고 가장 먼저 한 일은 데이터 전처리였다. 데이터 전처리는 카카오

의 Khaii를 사용하여 형태소분석, 불용어(stop word)제거, 중복제거를 하

였다. 그림 3은 지도학습을한후 테스트케이스를본연구에서 만든모델
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에 입력 한결과이다. 모델의 성능을 확인하기위해 출력값은 SRC(본문),

TGT(본문에서 추출된토픽 - 타겟), PRD(모델에서 추출한 토픽)으로 이

루어져 있다. 그림 3 을 보면고유명사에 대한형태소분석이완벽히이루

어지진 않았으나, 대체로 TGT과 유사한 PRD 값을 보임을 알 수 있다.

[그림 3] 학습된 모델 테스트 결과

Ⅳ. 결론

본 논문에서는 트위터데이터 셋을사용하여 GRU 알고리즘으로 키워드

를 추출하는 모델을 구축하였다. 트위터 데이터셋에 Khaii 형태소 분석기

를사용하였다. 고유명사와같이출현빈도횟수가낮은것들은불용어처

리를 하였다. 전처리된 트위터 데이터셋에 GRU를 사용하여 구축한 학습

모델에 학습 및 테스트 데이터로 활용하였다. 모델을 지도학습 후 테스트

데이터를 사용하여 [그림3]과 같이 지도학습 시 주어진 결과 값과 비슷한

결과를 도출하는 것을 확인하였다.

추후에는 뉴스 데이터셋을 수집하여 각 뉴스에 관한 키워드를 N-Gram

으로 추출할 예정이다. N-Gram 키워드로 학습 데이터를 구축한 뒤 뉴스

데이터셋을사용했을 경우에도만족할결과를확인하는 연구를진행할것

이다.
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